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บทคดัย่อ 

บทความนีน้าํเสนอแนวทางการพัฒนาระบบท่ีสามารถรู้จําบุคคลด้วยเค้าโครงใบหน้าโดยใช้อัลกอริทึมแบบแพร่กลับของ

โครงข่ายประสาทเทียม  ระบบนีถู้กพัฒนาขึน้โดยใช้ภาษา C# และชุดคาํส่ังของ EmguCV  พร้อมติดต้ังกล้องเวบ็แคมสาํหรับการ
จับภาพใบหน้าบุคคลท่ีมาอยู่ตรงหน้าแล้วนาํภาพท่ีได้นีม้าผ่านกระบวนการประมวลผลภาพดิจิตอลเพ่ือเตรียมภาพให้เป็นตัวแปร
อินพตุสาํหรับโครงข่ายประสาทเทียมเพ่ือตรวจสอบ  ถ้าภาพใบหน้าบุคคลน้ันตรวจสอบแล้วไม่พบในฐานข้อมูลกจ็ะทาํการสนทนา
เพ่ือต้องการทราบรายละเอียดของบุคคลน้ัน โดยเฉพาะช่ือซ่ึงจะใช้เป็นตัวแปรทาร์เกต็เพ่ือนาํไปใช้ฝึกสอนให้ข่ายสมองจดจาํช่ือและ
ใบหน้าพร้อมท้ังรายละเอียดเกบ็ไว้ในฐานข้อมลูสาํหรับบุคคลท่ีรู้จักแล้วต่อไป จากผลการทดลองสามารถรู้จาํใบหน้าบุคคลได้อย่าง

ถกูต้อง 91.50% จากภาพตัวอย่างท้ังหมด 168 ภาพ 

คาํสําคญั: รู้จาํบุคคล  เคา้โครงใบหนา้  แพร่กลบั โครงข่ายประสาทเทียม 

Abstract 

This paper presents an approach to the development of a human face features recognition system with the 

backpropagation algorithm of the Artificial Neural Networks (ANNs). The programming languages used were C# and 

EmguCV instruction sets. A webcam was installed to catch the facial image of the people in focus and pass the image 

data through image processing processes to be prepared as the input data for the checking procedure of the neural 

network. If it is cannot checking person image from database system, the system starts a conversation in order to obtain 

the name and other details. The name is then used as the target data together with the facial input data to train the 

neural to remember a new known person along with other details in the system database. The experimental results 

showed that 91.50% of 168 samples of person images were correctly recognized. 

Keyword: Human Recognition, Face Features, Back-Propagation, Artificial Neural Network 
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1. บทนํา 
ในปัจจุบันน้ีกาํลังมีความพยายามในการท่ีจะพฒันาให้

คอมพิวเตอร์สามารถจดจาํและรู้จกัใบหนา้ของมนุษยไ์ด ้  โดย
ไดมี้นกัวิจยัเสนอวิธีการต่างๆ ดงัตวัอยา่งของ Roberto Brunelli 
and Daniele Falavigna  เสนอวิธีการ Multiple Cues [1], X.Jia 
and M.S.Nixon เสนอวิธีการ Feature Vectors [2], I.Wiskott, 
J.M.Fellious, N.Kroger เสนอวิธีการ Elastic Bunch  Graph 
Matching [3], I.J.Cox, J.Ghosn, P.N.Yanilos เสนอวิธีการ 
Feature-Based [4] และ M.A.Grudin ก็ไดเ้สนอวิธีการ 
Compact Multi-Level Model [5],  L.-F. Chen, H.-Y.M. Liao, 
J.-C. Lin, C.-C. Han เสนอวิธีการแบ่งใบหนา้ออกเป็นส่วนๆ 
แลว้ค่อยจาํ [6], G. Shakhnarovich, B. Moghaddam เสนอวิธี
ซบัสเปซ [7], L. Sirovich, M. Meytlis นาํเสนอวิธีการใช้
หลกัการทางสถิติมาช่วยในการจดจาํใบหนา้ [8] เป็นตน้  

แต่อยา่งไรก็ตามก็ยงัไม่พบงานวิจยัท่ีจะพฒันาโปรแกรมมี
ความฉลาดคล้ายมนุษย์ สามารถจดจําใบหน้าพร้อมกับ
รายละเ อียดของแต่ละคนท่ีพบปะ   ในทํานองเ ดียวกับ
พฤติกรรมของคนเม่ือพบปะกบับุคคลท่ียงัไม่เคยรู้จกัมาก่อน
เลย ดังนั้ นในงานวิจัยน้ีจึงนําเสนออีกแนวทางหน่ึงในการ
พฒันาโปรแกรมท่ีสามารถมีกลอ้งสําหรับทาํงานแทนตาของ
มนุษยพ์ร้อมกบัมีคอมพิวเตอร์ทาํงานแทนสมองส่วนต่างๆ ใน
การจดจาํรายละเอียดของบุคคลอ่ืนโดยเม่ือพบเห็นใบหนา้คน
ใดคนหน่ึงแลว้จะสามารถจดจาํเคา้โครงหน้าไวไ้ดพ้ร้อมกบั
สามารถสนทนาเพ่ือจะทราบช่ือและรายละเอียดอ่ืนๆ ของ
บุคคลนั้นๆ ไวเ้พ่ือทาํการจดจาํไวใ้นสมองและในภายหลงัถา้
ไดพ้บปะกบับุคคลท่ีเคยไดท้าํความรู้จกัไวแ้ลว้ก็สามารถแสดง
ความรู้จกัไดว้่าเป็นใครพร้อมกบัสามารถสนทนากนัไดต่้อไป
อีกดว้ย 

2. วรรณกรรมทีเ่กีย่วข้อง 

2.1 การวเิคราะห์หาเค้าโครงหน้า  (Human Face Features 
Analysis) 

จากการวิเคราะห์การทาํงานของสมองมนุษยใ์นการจดจาํ
ใบหนา้คนจะเห็นวา่เม่ือเรามองเห็นหนา้คนๆ หน่ึง  ส่ิงท่ีเราจะ
จดจาํไวเ้ป็นส่ิงสําคญัก็คือเคา้โครงหน้าและช่ือเพ่ือว่าในการ

พบเห็นบุคคลน้ีอีกคร้ังในโอกาสต่อไปก็จะสามารถรู้จกัไดว้่า
บุคคลน้ีมีช่ืออะไร และในการจาํหน้าของแต่ละคนนั้นสมอง
ของเราคงจะไม่ใช้วิ ธีจ ํารายละเอียดทั้ งหมดของหน้าไว้
เน่ืองจากจะตอ้งใชค้วามจาํมากสาํหรับการจดจาํหนา้ของแต่ละ
คนซ่ึงกจ็ะทาํใหเ้ราไม่สามารถจะจดจาํหนา้ของคนจาํนวนมาก
ได ้   ดงันั้นสมองมนุษยจึ์งตอ้งใชว้ิธีการท่ีใชค้วามจาํไม่มากใน
การจาํหนา้แต่ละคนไว ้ ซ่ึงในการวิจยัน้ีเสนอแนวคิดท่ีวา่สมอง
จะตอ้งใชว้ิธีการจาํเคา้โครงหน้าแทนใบหน้าทั้งหมด และเคา้
โครงหนา้ก็ประกอบดว้ยลกัษณะของใบหน้า  ลกัษณะของตา
ค้ิว จมูกและปากดงัตวัอยา่งแสดงในภาพท่ี 1 

 
ภาพที่ 1 ตวัอยา่งลกัษณะของเคา้โครงหนา้ท่ีเสนอในการวจิยัน้ี 

 

จะ เ ห็นว่าในภาพของเค้าโครงหน้านั้ นได้มีการตัด
รายละเอียดของใบหนา้ท่ีไม่จาํเป็นออกไปเหลือไวแ้ต่เคา้โครง
ของอวยัวะท่ีสาํคญัในใบหนา้  

2.2 การตดัขอบภาพแบบ Canny (Canny Edge 
Detection) 

ขั้นตอนการหาขอบภาพโดยวิธีของ Canny ประกอบดว้ย 4 
ขั้นตอน เร่ิมตน้จากการปรับภาพใหเ้รียบ (Smoothing) ดว้ยตวั
กรองเกาเซียน เพ่ือกาํจดัสัญญาณรบกวน หลงัจากนั้นหา
อนุพนัธ์อนัดบัหน่ึง คาํนวณค่าขนาดและทิศทางของเกรเดียนท ์
นาํค่าท่ีไดม้าคาํนวณค่าของ  Non-Maxima Suppression กบัค่า
ขนาดของเกรเดียนทเ์พ่ือทาํให้ไดข้อบท่ีบางลงและในขั้นตอน
สุดท้ายใช้การกําหนดจุดอ้างอิงสองระดับ  (Double 
Thresholding) เพ่ือระบุค่าของพิกเซลท่ีเป็นขอบและช่วย
เช่ือมต่อขอบ ดงัตวัอยา่งภาพท่ี 2  

 

 
ภาพที่ 2 ภาพท่ีไดจ้ากการหาขอบดว้ยวธีิของ Canny 
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2.3 การพฒันาระบบข่ายสมอง 
สําหรับข่ายสมองท่ีจะใช้งานในงานวิจัยน้ีเป็นข่ายสมอง

แบบหลายชั้น (Multi-layer neural networks) โดยแต่ละชั้น
สามารถกาํหนดชนิดของฟังกช์นักระตุน้ (Activation Function) 
หรือฟังกช์นัถ่ายทอด (Transfer Function) ท่ีตอ้งการใชง้านได้
โดยอาจจะเป็นแบบ Hard-Limit  Transfer Function, Linear 
Transfer Function หรือ  Log-Sigmoid Transfer Function กไ็ด้
แลว้แต่ความเหมาะสม      ในดา้นจาํนวนของนิวรอนในแต่ละ
ชั้นนั้นสาํหรับชั้นอินพุต (Input Layer) นั้นจาํนวนนิวรอนจะ
ข้ึนอยู่กับจํานวนบิตของข้อมูลอินพุตโดยจะต้องมีจํานวน
เท่ากนัเสมอ    สาํหรับชั้นเอา้ท์พุต (Output Layer) ก็เช่นกนั
จํานวนนิวรอนท่ีใช้ก็จะต้องเท่ากับจํานวนบิตของข้อมูล
เอา้ทพ์ุตเสมอ    ส่วนจาํนวนชั้นซ่อน (Hidden Layers) นั้นได้
กาํหนดไวใ้หมี้  2 ชั้น โดยจาํนวนนิวรอนในแต่ละชั้นสามารถ
กําหนดได้ตามความต้องการ   ทั้ งน้ีเ พ่ือประโยชน์ในการ
ตรวจสอบประสิทธิภาพในการทาํงานของข่ายสมองในขนาด
ต่างๆ กนัไดอ้ยา่งสะดวก     ในการท่ีจะสร้างข่ายสมองให้มี
ขนาดพอดีกบัท่ีจะใชง้านกบัขอ้มูลฝึกสอน (Training Data) ได้
นั้นก็จะตอ้งไดรั้บขอ้มูลฝึกสอนซ่ึงประกอบดว้ยขอ้มูลอินพุต
และขอ้มูลเอา้ทพ์ุตหรือทาร์เก็ต (Target) เสียก่อนแลว้จึงนาํไป
ตรวจสอบหาจาํนวนบิตของขอ้มูลทั้งสองเพ่ือนาํไปสร้างข่าย
สมองใหมี้จาํนวนนิวรอนอินพุตและนิวรอนเอา้ทพ์ุตในจาํนวน
ท่ีพอดี    เม่ือไดรั้บขอ้มูลท่ีจาํเป็นในการสร้างข่ายสมองครบ
แลว้จึงทาํการสร้างและกาํหนดค่าเร่ิมตน้ใหแ้ก่ข่ายสมอง   เสร็จ
แล้วจึงนําข้อมูลฝึกสอนมาใช้งานในการฝึกสอนข่ายสมอง
จนกวา่จะไดเ้อา้ท์พุตตามท่ีตอ้งการแลว้จึงรอรับภาพมาทาํการ
ทดสอบความจาํของข่ายสมองนั้นและรายงานผล  ขั้นตอนการ
ทาํงานของโปรแกรม  สาํหรับสร้างข่ายสมองประกอบดว้ยการ
ทาํงานต่างๆ ดงัแสดงในภาพท่ี 3 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

 

 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 
 

ภาพที่ 3 ผงังานแสดงการทาํงานของโปรแกรมสร้างและ 
ทดสอบข่ายสมอง 

2.4 ข่ายประสาทเทยีมแบบแพร่กลบั (Backpropagation 
Neural Network) 

ข่ายประสาทเทียมแบบแพร่กลบั มีการคาํนวณส่งค่า
นํ้ าหนักยอ้นกลบัจากชั้นท่ีอยู่ดา้นหลงัมายงัชั้นท่ีอยู่ดา้นหน้า
อยูด่ว้ยแสดงตวัอยา่งในภาพท่ี 4 

 

 
ภาพที่ 4  Recurrent Network 

 

จากภาพท่ี 4 เป็นข่ายสมองแบบ   Multi-Layered, Feed 
Forward และ  Supervised Training Neural Network  โดยมี
ขั้นตอนในการเรียนรู้อยูส่ามขั้นตอนคือ 

2.4.1 การฝึกสอนไปขา้งหน้านํา Input Training 
Vector แต่ละชุดเขา้มาประมวลผลแบบคาํนวณไปขา้งหน้า
จนถึงค่าเอาทพ์ตุ 

y1

y2

x1

x1

Get number of neurons in hidden layer#1 
Get number of neurons in hidden layer#2

Get transfer function for each layer 

Build and initialize the neural network 

Get the training data 
Find the number of bits of input and target data 

Start 

End 

Train and Test the neural network 
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2.4.2 การคํานวณหาค่าของความผิดพลาด  (Error 
Calculation) นาํค่าเอาท์พุตท่ีไดไ้ปเปรียบเทียบกบั Output 
Training Vector ท่ีป้อนเขา้มาสอนเพื่อหาค่าความผิดพลาด 
(Error Vector) ออกมา ถา้ค่าความผิดพลาดยงัมากกว่าค่าท่ี
กาํหนดไว ้ทาํขั้นตอนท่ีสามต่อไป แต่ถา้ค่าของความผิดพลาด
น้อยกว่าค่าท่ีกาํหนดไว  ้ ให้หยุดการฝึกสอน เน่ืองจากข่าย
ประสาทเทียมไดเ้รียนรู้ขอ้มูลนั้นไวแ้ลว้ 

2.4.3  ก า ร แ พ ร่ ก ลั บ ค ว า ม ผิ ด พ ล า ด  (Error 
Backpropagation) นาํค่าความผิดพลาดท่ีคาํนวณไดจ้ากใน
ขั้นตอนท่ีสองนั้นมาใชใ้นการคาํนวณเพ่ือปรับค่านํ้ าหนักโดย
เร่ิมจากชั้นแรกมาจนถึงชั้นเอาท์พุต คาํนวณหาค่าของ Output 
Training Vector ค่าใหม่ แลว้กลบัไปทาํตามขั้นตอนท่ีสองใหม่ 

2.5 Open CV (Open Source Computer Vision) [9] 
Open CV หรือ Open Source Computer Vision Library 

เป็น Library  ท่ีพฒันาโดย บริษทั Intel โดยใช้ในการ
ประมวลผลภาพและงานทางดา้น Computer Vision ทัว่ไป ถูก
พฒันาข้ึนดว้ยภาษา C และ C++ ซ่ึงสามารถทาํงานไดท้ั้งบน 
Linux , Mac OSX และ Windows และนอกจากนั้นยงัมี 
interface สาํหรับเช่ือมต่อกบัภาษาหรือเคร่ืองมืออ่ืนๆ ดว้ย อาทิ 
เช่น Python, Ruby, Matlab เป็นตน้ นอกจากนั้นแลว้ Library 
ยงัถูกเขียนและมีการ Optimize scheme ซ่ึงทาํให้ Library 
ทาํงานไดอ้ยา่งมีประสิทธิภาพ อีกทั้งยงัรองรับและสนบัสนุน
การทาํงานแบบ Multi-core processors โดยจุดเด่นอีกอยา่งหน่ึง
ของ Open CV คือ เป็น Library  ท่ีสร้างข้ึนเพ่ือให้ผูใ้ชห้รือ
นักพฒันาสามารถใชฟั้งก์ชนัใน Library  ซ่ึงมีมากกว่า 500 
ฟังกช์นั ในการพฒันาช้ินงานท่ีมีความซบัซอ้นได ้ 

2.6 Emgu CV [10] 
Emgu CV เป็นตวัเช่ือมโยงภาษา (Wrapper)   ท่ีพฒันาข้ึน      

เพ่ือใชใ้นการประมวลผลภาพและงานทางดา้น   Computer 
Vision เป็นภาษาคอมพิวเตอร์ท่ีสามารถใช้ได้ในหลาย
แพลตฟอร์ม สามารถแปลงชุดคาํสั่งไปกลบั ระหวา่ง Library 
ของ  .NET กบั Open CV นอกจากนั้นยงัสามารถทาํใหฟั้งกช์นั
ของ Open CV รองรับภาษาของ  .NET เช่น C#, VB.NET, 
VC++ , IronPython ฯลฯ สามารถทาํงานบนระบบปฏิบติัการ 

Windows, Linux, Mac OS X, iPhone, iPad และอุปกรณ์ 
Android ซ่ึงสามารถใชร่้วมกบัการพฒันาได ้

3. วธีิการดําเนินการวจิัย 

3.1 โครงสร้างโดยรวมของระบบ 
ในการสร้างระบบงานน้ีไดใ้ชโ้ปรแกรมภาษา C# ในการ

เขียนโปรแกรม และจัดเก็บข้อมูลบุคคลในฐานข้อมูลของ
ระบบ รวมไปถึงไดน้าํเอา Library Emgu CV มาช่วยในการ
พฒันาโปรแกรมในส่วนของการจบัภาพใบหน้าบุคคลและใช้
งานผ่านกลอ้งเว็บแคม  ซ่ึงสามารถทาํการจับภาพมาทาํการ
วิเคราะห์และระบุใบหนา้ของบุคคลในขณะนั้น โดยมีขั้นตอน
การทาํงานดงัภาพท่ี 5 

 
3.2 การประมวลผลภาพ (Image Processing) 
ในขั้ นตอนการเตรียมภาพผู ้วิจัยได้เ ลือกใช้วิ ธีการหา

ขอบภาพด้วยวิธีของ  Canny เพราะได้เส้นขอบท่ีต่อเน่ือง
มากกว่าการตัดขอบด้วยวิ ธี อ่ืนๆ  และในการตัดขอบได้
กาํหนดค่าความละเอียดท่ี 0.2 เพราะเป็นค่าความละเอียดท่ี
เหมาะสมสําหรับงานวิจัยน้ี ความละเอียดของเส้นขอบท่ีตดั
แลว้ไม่มากและนอ้ยจนเกินไป ไม่มีผลต่อการนาํไป 

ประมวลผลและเวลา  ในการระบุรูปใบหนา้ของบุคคล ดงั
ตวัอยา่งในภาพท่ี 6 

ภาพที่ 5  ขั้นตอนการทาํงานของการพฒันาระบบท่ีสามารถรู้จาํ
ใบหนา้บุคคล 

ภาพถ่ายใบหนา้ (Face Image) จากกลอ้งเวบ็แคม 

การเตรียมภาพ (Image Processing) 

จาํแนกและฝึกสอน (Neural Network Training) 

แสดงผล (Result) 

จดัเกบ็ขอ้มูลบุคคล ลงในฐานขอ้มูล 
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3.3 การฝึกสอน (Training) 
ในการฝึกสอนน้ีเป็นการฝึกสอนด้วยวิธีแบบแพร่กลับ

(Backpropagation) และบนัทึกนํ้าหนกัท่ีไดจ้ากการฝึกสอนไว ้
โดยจาํนวนโหนดท่ีใช ้คือ 10, 20 และ 40 ตามลาํดบัของ

การฝึกสอนในแต่ละคร้ัง ดงัภาพท่ี 7 
 

 
 

จากภาพท่ี 7 (ค) กราฟแสดงผลการฝึกสอน ใหข้่ายสมองจาํ
ช่ือและขอ้มูลภาพใบหนา้ท่ีส่งเป็นอินพุตเขา้ไปสอน โดยใช้
การสอนจาํนวน 13 รอบ เม่ือค่า Sum-Squared Error เขา้ใกลค้่า 
0.01 (10 ยกกาํลงั -2) ท่ีตั้งไวจึ้งทาํการหยดุการสอน  

3.4 การทดลองการทาํงานของระบบ 
ในการทดลองและทดสอบโปรแกรมท่ีพฒันาข้ึนมาน้ี ได้

ใชก้ลอ้งเวบ็แคมท่ีมีความสามารถทาํการปรับระยะโฟกสัของ

ภาพไดแ้บบอตัโนมติัซ่ึงมีระยะสูงสุดถึง 1 เมตร จึงทาํให้ไม่
เป็นปัญหาเม่ือใบหนา้บุคคลนั้น อยูต่าํแหน่งดา้นหนา้ของกลอ้ง
เวบ็แคม แลว้ตอ้งหาระยะท่ีภาพชดัท่ีสุดเองเพ่ือให้โปรแกรม
นาํไปประมวลผล ดงัภาพท่ี 8 

 
 

ในการวางตาํแหน่งของกลอ้งเวบ็แคม สําหรับการจบัภาพ
ใบหนา้นั้น ตอ้งเป็นตาํแหน่งท่ีไม่ยอ้นแสงหรือมีแสงสวา่งมาก
เกินไปของฉากดา้นหลงั เพราะจะมีผลกบัความสวา่งของภาพ
ใบหน้าท่ีจบัภาพไวไ้ด ้ สําหรับการนาํไปใชเ้ป็นขอ้มูลในการ
จดจาํหรือตรวจสอบต่อไป 

 
 

จากภาพท่ี 9 เม่ือบุคคลท่ีกลอ้งเวบ็แคมจบัภาพไดแ้ลว้ และ
ในฐานขอ้มูลไม่พบขอ้มูลใบหน้าบุคคลนั้น จะมีปุ่มท่ีหน้าจอ
หลกัช่ือปุ่ม “เพ่ิมขอ้มูลบุคคล” สามารถทาํการเพ่ิมขอ้มูลภาพ
ใบหน้าบุคคลเขา้ไปยงัระบบฐานขอ้มูลได ้ดงัภาพท่ี 10  และ
ภาพท่ี 11 

จากภาพท่ี 10 และภาพท่ี 11 ในการจบัภาพ (Capture) เพ่ือ
ใช้เป็นข้อมูลในการจดจํา ได้มีการกําหนดไวใ้นการเขียน

ภาพที่ 9  หนา้ต่างการทาํงานของโปรแกรมหลกั 

ภาพที่ 8  การทดสอบการทาํงานของโปรแกรมสาํหรับจบัภาพ
ใบหนา้ 

1 เมตร  
ภาพที่ 6  วธีิการหาขอบภาพดว้ยวธีิของ Canny (ก) ภาพใบหนา้

ตน้แบบ  (ข) ค่าความละเอียด  0.1 (ค) ค่าความละเอียด 
0.2  (ง) ค่าความละเอียด  0.3 

(ข) (ค) (ง) 

ภาพที่ 7  การฝึกสอนการจดจาํใบหนา้ 
(ก) ภาพใบหนา้ท่ีรับเขา้ 
(ข) ภาพท่ีตดัขอบแลว้ดว้ยวธีิ Canny 
(ค) กราฟแสดงค่า Learning Rate และ Sum-Squared 

Error 

(ก) 

(ข) 

(ค) 

(ก) 

205



 

 การประชุมวิชาการครุศาสตรอุตสาหกรรมระดับชาติ ครั้งที่ 7 
 The 7th National Conference on Technical Education 

  www.ncteched.org   6 พฤศจิกายน  2557 
  คณะครุศาสตรอุตสาหกรรม  มหาวิทยาลัยเทคโนโลยีพระจอมเกลาพระนครเหนือ 

 

 

NCTechEd07SIT03 

โปรแกรม ใหมี้การจบัภาพเองแบบอตัโนมติั เม่ือกลอ้งเวบ็แคม
ไดภ้าพท่ีอยูใ่นระยะโฟกสั ซ่ึงเป็นภาพท่ีมีความชดัมากท่ีสุดจะ
ทาํการจบัภาพและใชเ้ป็นขอ้มูลใบหนา้ของบุคคลนั้น ไดท้นัที 

 
ภาพที่ 10 หนา้ต่างโปรแกรมในส่วนเพิ่มขอ้มูลใบหนา้บุคคลท่ี 1 

 
ภาพที่ 11  หนา้ต่างโปรแกรมในส่วนเพิ่มขอ้มูลใบหนา้บุคคลท่ี 2 

 
ภาพที่ 12  ทดสอบการจดจาํใบหนา้และสนทนา 

จากภาพท่ี 12 เม่ือทาํการนาํภาพใบหนา้ทาํการจดจาํและ
บันทึกลงฐานข้อมูลเรียบร้อยแล้ว ทาํการทดสอบให้ระบบ
ตรวจสอบอีกคร้ัง ระบบสามารถระบุช่ือของบุคคลทั้ ง 2 ได้
อยา่งถูกตอ้ง และแสดงขอ้ความทกัทาย 

code : A100 
สวสัดีครับคุณ : ธญัญาธร  
code : A101 
สวสัดีครับคุณ : มาริสา 
 

ในบางจงัหวะหากมีการเอียงหนา้หรืออยูใ่นมุมท่ีไม่ไดน้าํ
ภาพนั้นเขา้สู่กระบวนการสอนก็จะไม่แสดงขอ้มูลภาพใบหนา้
ของบุคคลนั้ นได้ หรือแม้กระทั่งภาพใบหน้าบุคคลท่ีมีการ
บนัทึกขอ้มูลอยูใ่นฐานขอ้มูลแลว้กต็าม 

4. ผลการดาํเนินงาน 
ในการสอนรอบแรกๆ จะใชจ้าํนวนรอบในการฝึกสอนมาก

สามารถระบุใบหนา้บุคคลไดเ้พียงรูปท่ีไดท้าํการฝึกสอน  ส่วน
รูปท่ียงัไม่ไดรั้บการฝึกสอน    นั้นไม่สามารถระบุช่ือบุคคลได ้
เม่ือเพ่ิมจาํนวนโหนดมากข้ึนจะทาํใหจ้าํนวนรอบ (Epoch) ใน
การเรียนรู้ของแต่ละใบหนา้เพ่ิมมากข้ึนดว้ย เม่ือนาํภาพใบหนา้
เดิมเขา้ฝึกสอนอีก จะทาํใหส้ามารถตอบไดแ้ม่นยาํมากข้ึน  เม่ือ
ทาํการฝึกสอนหลายๆ คร้ังกบัใบหนา้บุคคลเดิม ทาํให้จาํนวน
รอบการเรียนรู้ (Epoch)  ของแต่ละใบหนา้ค่อยๆ ลดลงจนเป็น
ศูนย ์เม่ือนาํใบหนา้ท่ีถูกฝึกสอนเขา้ไปถามจะสามารถตอบได้
ถูกตอ้ง 100% 
ตารางที่ 1 ผลการฝึกสอนรูปขนาด 100*100 pixel  จาํนวนโหนด
เท่ากบั 10  โหนด 

ลาํดบั รูป 
จาํนวนคร้ัง
ท่ีฝึกสอน
(Epoch) 

อตัราการเรียนรู้ 
(Learning rate) 

ช่ือท่ีตอบ 

1 A100 7 0.00185297 ธญัญาธร 
2 A101 13 0.00350358 มาริสา 
3 A100 8 0.0328323 ธญัญาธร 
4 A101 6 0.0446699 มาริสา 
5 A100 5 0.0425427 ธญัญาธร 
7 A101 7 0.0208459 มาริสา 
8 A100 4 0.0405169 ธญัญาธร 
10 A101 8 0.0064854 มาริสา 

จากผลการทดลองตารางท่ี 1 ถา้นิวรอนให ้ a    t   ให้
กลบัไปคาํนวณปรับค่านํ้าหนกัและค่า Threshold  ในทิศทางท่ี
จะปรับให ้a ---> t  โดยมีการใชค้่า Learning Rate ประกอบใน
การปรับค่านํ้ าหนกัแต่ละคร้ังดว้ย  ตามสมการโดย   t = target   
และ  = Learning  ดงัสมการท่ี 1 ภาพท่ีไดค้่าใกล ้0.05 จะใช้
จาํนวนคร้ังในการฝึกสอน (Epoch) นอ้ยกวา่ ภาพใบหนา้อ่ืน ๆ 
ท่ีค่า Learning rate นอ้ยกวา่ 0.05 

 Wi (new) = wi(old) + (.t.xi)                    (1)  
 

จากผลการทดสอบภาพท่ี ค่า Learning rate ใกลค้่า 0.05 
มากท่ีสุด มีความถูกตอ้งในการระบุช่ือบุคคลจากภาพใบหนา้ท่ี
กลอ้งเวบ็แคมจบัภาพไดม้ากกวา่ภาพบุคคลอ่ืน และถา้จาํนวน
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รอบท่ีทาํการสอนมากเกินไปจึงทาํการสั่งให้หยุดท่ี 100 รอบ 
เป็นตน้ โดยโอกาสท่ีจะเกิด Error หรือ Sum-Squared Error ได้
จากการนาํค่า target มาลบกบัเอาทพ์ุต หลงัจากนั้นนาํ squared 
error ป้อนกลบัมาคาํนวณปรับค่า weights และ bias ต่าง ๆ เพ่ือ
ทาํให้สามารถจดจาํไดดี้ข้ึนกว่ารอบท่ีผ่านมาและทาํแบบน้ีไป
เร่ือย ๆ จนกวา่ squared error จะใกลเ้คียง 0.01 ท่ีตั้งไว ้

5. บทสรุป 

จากการทดลองจาํนวนคร้ังท่ีฝึกสอนและจาํนวนรูปทั้งหมด 
168 รูป  สรุปได้ว่าผลของการฝึกสอนแต่ละรอบของภาพ
ใบหน้า ในอตัราการเรียนรู้ท่ีเขา้ใกล ้ 0.05   เม่ือใบหน้าบุคคล
นั้นมาทาํการทดสอบสามารถตอบช่ือบุคคลได้แม่นยาํ และ
จนกว่าระบบจะจาํใบหน้าได้นั้ นตอ้งฝึกสอนจนกว่าจาํนวน
รอบการเรียนรู้ (Epoch) เขา้ใกลห้รือเท่ากบัศูนย ์ในการทดสอบ
เม่ือเพ่ิมขนาดของรูปแต่ใช้จาํนวนของโหนดท่ีน้อยจะทาํให้
ตอ้งฝึกสอนหลายคร้ังจนกวา่จะเร่ิมจาํได ้ ดงันั้นการเลือกขนาด
ของภาพจะตอ้งเลือกจาํนวนของโหนดใหเ้หมาะสมดว้ยเช่นกนั 
โดยผูพ้ฒันาจะนาํขอ้ผิดพลาดจากผลของการทดลองท่ีไดไ้ป
ปรับปรุงแกไ้ข เพ่ือใหร้ะบบมีความแม่นยาํในการจาํจดใบหนา้
ยิง่ข้ึนต่อไป 
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